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Capaian 
Pembelajaran 
(CP) 
 
Learning	
Outcome	
(LO) 

CPL-PRODI  yang dibebankan pada MK         
CPL-4 
PLO-4 

Mampu	menganalisis	dan	mengintegrasikan	Teori	Statistika	dalam	merumuskan	metode	statistika	yang	inovatif	untuk	
menyelesaikan	permasalahan	teoritis	dan	riil.	
Able	to	analyze	and	integrate	statistical	theory	to	formulate	innovative	statistical	methods	for	solving	both	theoretical	
and	real-world	problems.	

CPL-6 
PLO-6 

Mampu	mengintegrasikan	perangkat	komputasi	modern	untuk	mengembangkan	solusi	statistik	yang	efisien,	dengan	
mengevaluasi	keandalan	dan	ketepatan	hasil	komputasi.	
Able	 to	 integrate	modern	 computing	 tools	 to	 develop	 efficient	 statistical	 solutions,	while	 assessing	 the	 reliability	 and	
accuracy	of	computational	results.	

CPL-8 
PLO-8 

Mampu	menganalisis	dan	mengevaluasi	metode	statistika	untuk	merumuskan	solusi	pada	permasalahan	teoritis	dan	
riil	dengan	pendekatan	multidisipliner 
Able	 to	analyze	and	evaluate	 statistical	methodologies	 to	 formulate	 solutions	 for	 theoretical	and	real-world	problems	
using	a	multidisciplinary	approach.	

Capaian Pembelajaran Mata Kuliah (CPMK)  

 
CPMK-1 Mampu	memahami	konsep	tentang	pola	data,	proses	stasioner,	autokorelasi,	dan	autokorelasi	parsial. 

 
Able	to	understand	concepts	about	data	patterns,	stationary	processes,	autocorrelation,	and	partial	autocorrelation.	

CPMK-2 Mampu	menjelaskan	konsep-konsep	pada	tahap	identifikasi,	estimasi,	cek	diagnosa	dan	peramalan	pada	model	ARMA	
dan	ARIMA	musiman. 
 
Able	to	explain	concepts	at	the	identification,	estimation,	diagnostic	check,	and	forecasting	stages	in	ARMA	and	seasonal	
ARIMA	models.	

CPMK-3 Mampu	menjelaskan	konsep	identifikasi,	estimasi,	cek	diagnosa	dan	peramalan	pada	model	VARIMA 
 
Able	to	explain	the	concepts	of	identification,	estimation,	diagnostic	checks,	and	forecasting	in	VARIMA	models	



CPMK-4 Mampu	menjelaskan	konsep	dasar	model	ARCH-GARCH,	dan	model	time	series	nonlinear 
 
Able	to	explain	the	basic	concepts	of	ARCH-GARCH	models	and	nonlinear	time	series	models	

CPMK-5 Mampu	mengaplikasikan	Analisis	Deret	Waktu	untuk	mendapatkan	ramalan	yang	tepat	pada	suatu	permasalahan	
nyata 
 
Able to apply Time Series Analysis to obtain accurate predictions for real-world problems	

 

  Matrik CPL –  CPMK 
CPMK CPL-1 CPL-2 CPL-3 CPL-4 CPL-5 CPL-6 CPL-7 CPL-8 CPL-9 

CPMK-1    V  V  V  
CPMK-2    V  V  V  
CPMK-3    V  V  V  
CPMK-4    V  V  V  
CPMK-5    V  V  V  

 
 

Deskripsi 
Singkat MK 

Analisis	Deret	Waktu	merupakan	salah	satu	mata	kuliah	keahlian	yang	merupakan	bagian	dari	bidang	kajian	dalam	rumpun	mata	
kuliah	Pemodelan	Statistik.	Tujuan	mempelajari	Analisis	Deret	Waktu	adalah	mahasiswa	mampu	memahami	konsep-konsep	
statistika	dalam	model	time	series	univariat	(ARIMA),	Model	Time	Series	Bivariat	(khususnya	Analisis	Intervensi,	Deteksi	Outlier,	
Model	 Variasi	 Kalender,	 dan	 Fungsi	 Transfer	 single	 input),	 dan	 Model	 Time	 series	 Multivariate	 (VARMA)	 serta	 dapat	
menerapkannya	pada	suatu	data	real.	Melalui	mata	kuliah	ini	diharapkan	mahasiswa	akan	memiliki	pengalaman	belajar	untuk	
berfikir	 secara	 kristis	 dan	 mampu	 memberikan	 keputusan	 yang	 tepat	 tentang	 model	 deret	 waktu	 yang	 sesuai	 pada	 suatu	
permasalahan	dan	penyelesaiannya.	Strategi	pembelajaran	yang	digunakan	adalah	diskusi	dan	latihan	serta	project. 
	
Time	series	analysis	is	a	proficiency	course	that	is	a	part	of	the	statistical	modeling	courses.	The	objectives	in	learning	time	series	
analysis	are	the	students	can	understand	the	statistical	concept	in	univariate	time	series	(ARIMA),	bivariate	time	series	(particularly	
in	Intervention	Analysis,	Outlier	Detection,	Calendar	Variation	Model,	and	Transfer	Function	with	Single	Input),	multivariate	time	
series	(VARMA)	and	able	to	apply	the	methods	in	a	real	dataset.	Through	this	course,	the	students	are	expected	to	have	learning	
experiences	with	critical	thinking	and	provide	the	appropriate	decision	relating	to	the	suitable	time	series	model	on	particular	cases	
and	its	solution.	The	learning	strategies	used	in	this	course	are	discussion,	exercise,	and	project.	
 

Bahan Kajian: 
Materi 
Pembelajaran 

T Teori Statistika, Pemodelan. 
T Statistical Theory, Modeling. 
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. 

Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
1  Memahami konsep 

tentang pola data, 
proses stasioner, 
autokorelasi, dan 
autokorelasi parsial. 
Understand the 
concepts of data 
patterns, stationary 
processes, 
autocorrelation, 
and partial 
autocorrelation. 

1. Dapat menjelaskan 
konsep tentang 
proses stasioner, 
autokorelasi, dan 
autokorelasi parsial. 

1. Can explain the 
concepts of 
stationary 
processes, 
autocorrelation, and 
partial 
autocorrelation.  

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas Individu 
(TI-1) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-1) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
150 menit 
150 minutes 

 1. Pola Data 
1. Data Pattern  
2. Konsep tentang 

proses stasioner 
2. Concept of a 

stationary 
process  

3. Autokorelasi 
(ACF) dan 
Autokorelasi 
Parsial (PACF) 

3. Autocorrelation 

10%/10% 

https://doi.org/10.1007/978-3-032-23407-0_16


Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
2. Dapat menghitung 

sampel autokorelasi 
dan autokorelasi 
parsial. 

2. Can calculate sample 
autocorrelation and 
partial 
autocorrelation.  

3. Dapat menyajikan 
dan 
menginterpretasikan 
autokorelasi dan 
autokorelasi parsial. 

3. Can present and 
interpret 
autocorrelation and 
partial autocorrelation. 

(ACF) and Partial 
Autocorrelation 
(PACF) 

2-4 Mampu 
menjelaskan 
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model ARMA dan 
ARIMA. 
Able to explain 
concepts at the 
identification, 
estimation, 
diagnostic check, 

1. Dapat menjelaskan 
konsep identifikasi 
pada model ARMA 
dan ARIMA. 

1. Can explain the 
concept of 
identification on the 
ARMA and ARIMA 
models.  

2. Dapat menjelaskan 
konsep estimasi 
parameter pada 
model ARIMA. 

2. Can explain the 
concept of 

Tugas 
Merangkum 
Summarizing 
Tasks (TM) 

PBL; Ceramah; 
Diskusi dan latihan 
PBL;  
Lecture; 
Discussion and 
practice 
 
450 menit 
450 minute 

 1. ACF dan PACF 
pada model 
ARMA dan 
ARIMA. 

1. ACF and PACF 
on ARMA and 
ARIMA models.  

2. Estimasi 
parameter 
model ARIMA. 

2. Estimation of 
ARIMA model 
parameters.  

20%/30% 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
and forecasting 
stages on ARMA 
and ARIMA models. 

 

parameter 
estimation in the 
ARIMA model.  

3. Dapat menjelaskan 
konsep cek diagnosa 
pada model ARIMA. 

3. Can explain the 
concept of 
diagnostic checks on 
the ARIMA model.  

4. Dapat menjelaskan 
konsep peramalan 
titik dan interval 
pada model ARIMA. 
4. Can explain the 
concept of point 
and interval 
forecasting in the 
ARIMA model. 

3. Cek diagnosa 
pada model 
ARIMA. 

3. Check the 
diagnosis on the 
ARIMA model.  

4. Peramalan titik 
dan interval 
pada model 
ARIMA. 

1. 4. Forecasting 
points and 
intervals in the 
ARIMA model. 

5–6 Mampu 
menjelaskan 
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model musiman 
SARIMA. 
Able to explain 
concepts at the 
identification, 

1. Dapat menjelaskan 
konsep identifikasi 
pada model 
musiman SARIMA. 

1. Can explain the 
concept of 
identification in the 
SARIMA seasonal 
model.  

2. Dapat menjelaskan 
konsep estimasi 
parameter pada 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-2) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-2) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
300 menit 
300 minute 

 1. ACF dan PACF 
pada model 
musiman 
SARIMA. 

1. ACF and PACF in 
the SARIMA 
seasonal model.  
2. Estimasi 

parameter 
model musiman 
SARIMA. 

2. Estimation of 
SARIMA seasonal 

10%/40% 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
estimation, 
diagnostic check, 
and forecasting 
stages in the 
SARIMA seasonal 
model. 

	

model musiman 
SARIMA. 

2. Can explain the 
concept of 
parameter 
estimation in the 
SARIMA seasonal 
model.  

3. Dapat menjelaskan 
konsep cek diagnosa 
pada model 
musiman SARIMA. 

3. Can explain the 
concept of 
diagnostic checks on 
the SARIMA 
seasonal model.  

4. Dapat menjelaskan 
konsep peramalan 
titik dan interval 
pada model 
musiman SARIMA. 

4. Can explain the 
concept of point and 
interval forecasting in 
the SARIMA seasonal 
model. 

model 
parameters.  

3. Cek diagnosa 
pada model 
musiman 
SARIMA. 

3. Check the 
diagnosis on the 
SARIMA seasonal 
model.  
4. Peramalan titik 

dan interval 
pada model 
musiman 
SARIMA. 

4. Forecasting 
points and 
intervals on the 
SARIMA seasonal 
model. 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
7 Mampu 

menjelaskan  
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model regresi 
dengan error 
berautokorelasi 
(regresi time 
series). 
Able to explain 
concepts at the 
identification, 
estimation, 
diagnostic check, 
and forecasting 
stages in regression 
models with 
autocorrelation 
errors (time series 
regression). 

1. Dapat menjelaskan 
konsep identifikasi, 
estimasi, dan cek 
diagnosa pada 
model regresi 
dengan error 
berautokorelasi 
(regresi time series). 

1. Can explain the 
concept of 
identification, 
estimation, and 
diagnostic checks in 
regression models 
with autocorrelation 
errors (time series 
regression).  

2. Dapat menjelaskan 
konsep peramalan 
titik dan interval 
pada  model regresi 
dengan error 
berautokorelasi 
(regresi time series). 

2. Can explain the 
concept of point and 
interval forecasting in 
regression models with 
autocorrelation errors 
(time series regression). 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-3) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-3) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
150 menit 
150 minutes 

 1. Identifikasi dan 
estimasi pada 
model  regresi 
dengan error 
berautokorelasi. 

1. Identification 
and estimation 
of the 
regression 
model with 
autocorrelation 
errors.  

2. Cek diagnosa 
dan peramalan 
pada model 
regresi dengan 
error 
berautokorelasi. 

2. Check the 
diagnosis and 
forecasting in the 
regression model 
with 
autocorrelation 
errors. 

10%/50% 
 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
8 - 9 Mampu 

menjelaskan  
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model intervensi 
dan model variasi 
kalender. 
Able to explain the 
concepts at the 
identification, 
estimation, 
diagnostic check, 
and forecasting 
stages in the 
intervention model 
and the calendar 
variation model. 

1. Dapat menjelaskan 
konsep-konsep pada 
setiap tahapan 
pemodelan pada 
model intervensi 
dan deteksi outlier. 

1. Can explain the 
concepts at each 
stage of modeling in 
the intervention 
model and outlier 
detection.  

2. Dapat  menjelaskan  
konsep-konsep pada 
setiap tahapan 
pemodelan pada 
model variasi 
kalender. 

2. Can explain the 
concepts at each stage 
of modeling on the 
calendar variation 
model. 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-4) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-4) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
300 menit 
300 minutes 

 1. Model 
intervensi dan 
deteksi outlier. 

1. Intervention 
model and 
outlier 
detection.  

2. Model variasi 
kalender. 

2. The calendar 
variation 
model. 

 

10%/60% 

10 - 11 Mampu 
menjelaskan  
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model fungsi 

1. Dapat menjelaskan 
konsep-konsep pada 
setiap tahapan 
pemodelan pada 
model fungsi 
transfer input 
tunggal. 

1. Can explain the 
concepts at each 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-5) 
Summarizing 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
300 menit 

 1. Model fungsi 
transfer input 
tunggal. 

1. Single input 
transfer 
function model.  

2. Model  fungsi 
transfer input 
ganda. 

10%/70% 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
transfer. 

Able to 
explain the 
concepts at 
the 
identification, 
estimation, 
diagnostic 
check, and 
forecasting 
stages of the 
transfer 
function 
model. 

stage of modeling 
on a single input 
transfer function 
model.  

2. Dapat  menjelaskan  
konsep-konsep pada 
setiap tahapan 
pemodelan pada  
model fungsi 
transfer input 
ganda. 

2. Can explain the 
concepts at each stage 
of the modeling of the 
multiple-input transfer 
function model. 

Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-5) 

300 minutes 2. Dual input 
transfer function 
model. 

12 Mampu 
menjelaskan  
konsep-konsep 
pada tahap 
identifikasi, 
estimasi, cek 
diagnosa dan 
peramalan pada 
model VARIMA. 
Able to explain 
concepts at the 
identification, 
estimation, 
diagnostic check, 
and forecasting 
stages on the 

1. Dapat menjelaskan 
konsep-konsep pada 
setiap tahapan 
pemodelan pada 
model VARIMA. 

1. Can explain the 
concepts at each 
stage of modeling 
on the VARIMA 
model. 

 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-6) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-6) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
150 menit 
150 minutes 

 1. Model VARIMA. 
1. VARIMA models.  

10%/80% 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 

Bantuk Pembelajaran, 
Metode Pembelajaran,  
Penugasan Mahasiswa, 

[Estimasi Waktu] 
 

Materi 
Pembelajaran 

[Pustaka] 
 

Bobot 
Penilaian (%) 

Indikator Kriteria & 
Bentuk 

Luring (offline) Daring (online) 

(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8) 
VARIMA model. 

13 Mampu 
menjelaskan  
konsep-konsep 
dasar pada model 
ARCH-GARCH, dan 
model time series 
nonlinier. 

Able to 
explain the 
basic concepts 
of the ARCH-
GARCH model 
and the 
nonlinear 
time series 
model. 

1. Dapat menjelaskan 
konsep-konsep 
dasar pada setiap 
tahapan pemodelan 
ARCH-GARCH. 

1. Can explain the basic 
concepts at each 
stage of the ARCH-
GARCH modeling. 

2. Dapat  menjelaskan  
konsep-konsep 
dasar pada setiap 
tahapan pemodelan 
time series 
nonlinier. 

2. Can explain the basic 
concepts at each stage 
of nonlinear time series 
modeling. 

Tugas 
Merangkum 
(TM) 
Summarizing 
Tasks (TM) 

PBL; 
Diskusi studi kasus, 
Diskusi Publikasi 
dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
150 menit 
150 minutes 

 1. Model ARCH-
GARCH. 

1. ARCH-GARCH 
model.  

2. Model time 
series nonlinier. 

2. Nonlinear time 
series models. 

10%/90% 

14 Mampu 
mengaplikasikan 
pemodelan time 
series pada suatu 
permasalahan nyata 
dengan 
menggunakan 
program komputer 
yang sesuai. 

Able to apply 
time series 

1. Dapat  
mengaplikasikan 
model time series 
univariat pada suatu 
permasalahan nyata 
dengan 
menggunakan 
program komputer 
yang sesuai. 

1. Can apply the 
univariate time 
series model to a 

Tugas 
Merangkum 
(TM); dan 
Tugas 
Individu(TI-7) 
Summarizing 
Tasks (TM); and 
Individual Tasks 
(TI-7) 

PBL; 
Diskusi dan latihan 
PBL; Discussion and 
practice 
 
150 menit 
150 minutes 

 1. Studi kasus 
peramalan 
univariat. 

1. A case study of 
univariate 
forecasting.  

2. Studi kasus 
peramalan 
multivariat. 

2. Multivariate 
forecasting case 
study. 

10%/100% 



Mg Ke- 

Kemampuan akhir 
tiap tahapan 

belajar  
(Sub-CPMK) 

Penilaian 
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