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DESKRIPSI MATA KULIAH

Mata kuliah ini membahas konsep dan aplikasi metode Bayesian untuk melakukan data
driven statistical inference yang meliputi estimasi parameter distribusi dan estimasi model
statistik, serta pemilihan model terbaik untuk suatu data. Proses pembelajaran dimulai dari
membahas konsep teorema Bayes, memperkenalkan, dan menentukan prior distribusi, serta
mengatur distribusi posterior. Estimasi model posterior dilakukan baik secara matematis
maupun komputasi dengan menerapkan Bayesian MCMC pada Win BUGS. Implementasi analisis
Bayesian akan dilakukan untuk model parameter tunggal dan ganda dan untuk regresi linier
sederhana. Ini juga membahas perbandingan (kelebihan dan kekurangan) dari metode Bayesian
dan frequentist. Di akhir perkuliahan akan dibahas bagaimana memilih model terbaik dalam
Bayesian modeling.

CAPAJAN PEMBELAJARAN LULUSAN YANG DIBEBANKAN MATA KULIAH

CPL-4 Mampu menerapkan Sains dan Matematika untuk mendukung pemahaman metode
statistika

CPL-5 Mampu menerapkan teori statistika pada metode statistika

CPL-7 Mampu menggunakan perangkat komputasi modern untuk menyelesaikan
permasalahan statistik

CPL-9 Mampu menerapkan metode statistika untuk menganalisis permasalahan teoritis dan

rill
CPL-10 Mampu menerapkan metode statistika Bisnis, Industri, Ekonomi, Sosial, Kesehatan,
atau Lingkungan pada permasalahan riil

CAPAIAN PEMBELAJARAN MATA KULIAH

CPMK.1 Mampu mengidentifikasi distribusi data dengan goodness of fit test dan mampu
memperkirakan parameter distribusi data secara berkala dalam

CPMK.2 Mampu membedakan dan pola Nilai estimasi parameter jika diberikan data hasil
pengamatan dalam situasi dan kondisi yang berbeda.

CPMK.3 Mampu menjelaskan dan membedakan cara menentukan jenis struktur priors dan
hyper-prior yang diperlukan dalam proses estimasi parameter.

CPMK.4 Mampu menentukan distribusi terlebih dahulu parameter distribusi diskrit dan
kontinu yang memiliki satu parameter (Diskrit: Bernoulli, Poisson; Kontinu:
Eksperimental, sigma normal diketahui)

CPMK.5 Mampu menentukan distribusi posterior parameter distribusi diskrit dan kontinu
yang memiliki satu para meter

CPMK. 6 Mampu menjelaskan prinsip-prinsip dasar perhitungan Bayesian dalam membangun




distribusi posterior parameter dari pola data parameter numerik

CPMK.7 Mampu menyusun algoritma posterior data generator dengan parameter distribusi

parameter tunggal

CPMK.8 Mampu menjelaskan konsep Markov Cain Monte Carlo dalam estimasi parameter.
CPMK.9 Mampu membuat dan menjelaskan struktur doodle dan sintaks program estimasi

posterior di Win BUGS untuk mode distribusi | dengan parameter tunggal

POKOK BAHASAN

O 0NN

10.
11.

12.
13.

Teorema Bayesian dan inferensi Bayesian

MLE, Kolmogorov-Smirnov

Parameter model sebagaivariabel

Prior dan Hyper-Prior

Prior Jeffrey’s

Posterior Proporsional

Konsep integral dan estimasi parameter komputasi

Data augmentation dan Markov Chain Monte Carlo (MCMC)

Node (Stochastic, logical, constant), path, dan Frame sebagai bentuk integralitas estimasi
Bayesian

Bayes Computing Konvergensi dan pengujian hipotesis di Win BUGS

Mampu membedakan pengaruh perbedaan sebelumnya dalam masalah pemodelan dengan
beberapa parameter Bayesian

Konvergensi MCMC dan Bayesian dari beberapa parameter
Hyper-parameter dan model hierarki

14. Bayes odds, Perkalian Struktur Distribusi, Deviance
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