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Capaian Pembelajaran

CPL-PRODI yang dibebankan pada MK

(cP)

Mampu mengelola pembelajaran diri sendiri, dan mengembangkan diri sebagai pribadi pembelajar sepanjang hayat untuk bersaing
di tingkat nasional, maupun internasional, dalam rangka berkontribusi nyata untuk menyelesaikan masalah dengan

CPL-3 mengimplementasikan teknologi informasi dan komunikasi dan memperhatikan prinsip keberlanjutan serta memahami
kewirausahaan berbasis teknologi
Able to manage one's own learning, and develop oneself as a lifelong learner to compete at national and international levels, in order
to make a real contribution to solving problems by implementing information and communication technology and paying attention
to the principles of sustainability and understanding technology-based entrepreneurship

CPL-4 Mampu menerapkan metode statistika ke dalam prosedur untuk menyelesaikan masalah bisnis dengan memperhatikan faktor
keselamatan, industri, ekonomi, sosial, baik secara manual maupun dengan bantuan perangkat komputer
Able to apply statistical methods into procedures to solve business problems by taking into account safety, industrial, economic,
social factors, both manually and with the help of computer devices

CPL-6 Mampu meningkatkan kinerja mutu suatu proses melalui pengujian,pengumpulan data pengukuran obyek kerja, analisis dan

pengelolaan serta interpretasi data sesuai prosedur dan standar




Able to improve the quality performance of a process through testing, collecting work object measurement data, analysis and
management and interpretation of data according to procedures and standards

CPL-7

Mampu mengkomunikasikan hasil analisis data baik secara lisan maupun tertulis;

Able to communicate the results of data analysis both orally and in writing;

Capaian Pembelajaran Mata Kuliah (CPMK) ‘

CPMK 1 Konsep dasar Pembelajaran Mesin dan Algoritma
Basic concepts of Machine Learning and Algorithms
CPMK 2 Pemodelan regresi: linear, logistik, SVR/SVM, Decision Tree
Regression modeling: linear, logistic, SVR/SVM, Decision Tree
CPMK 3 Neural Network : BP, RBF; (Estimasi dan Klasifikasi)
Neural Network: BP, RBF; (Estimation and Classification)
CPMK 4 Deep Learning

Deep Learning

Matrik CPL— CPMK

CPMK CPL-1 | CPL-2 | CPL-3 | CPL-4 | CPL-5 | CPL-6 | CPL-7 | CPL-8 | CPL-9
CPMK-1 Vv \Y \Y \Y
CPMK-2 Vv \Y \Y \Y
CPMK-3 Vv \Y Vv \Y
CPMK-4 v Vv v v

Deskripsi Singkat MK

Matakuliah ini memberikan pengetahuan, keterampilan dan kemampuan kepada mahasiswa tentang pemodelan berbasis
pembelajaran yang dilakukan oleh mesin. Pemodelan diawali dengan pemodelan regresi klasik, yaitu model regresi linear sederhana
dan berganda. Pada pemodelan berdasarkan pembelajaran mesin ada dua tujuan utama, yaitu untuk tujuan estimasi dan klasifikasi.
pada umumnya pendekatan pada pembelajaran mesin adalah secara non linear, seperti pada pemodelan dengan neural network
baik untuk estimasi atau klasifikasi .

his course provides students with knowledge, skills and abilities regarding learning-based modeling carried out by machines.
Modeling begins with classical regression modeling, namely simple and multiple linear regression models. In modeling based on




machine learning there are two main objectives, namely for estimation and classification purposes. In general, the approach to

machine learning is non-linear, such as modeling with neural networks for estimation or classification.

Bahan Kajian: Materi
Pembelajaran

1. Konsep dasar pembelajaran mesin dan algoritma
2. Pemodelan Regresi : Linear, logistik, Suport Vector, Decision Tree

3. Neural network (Back Propagatiion,Radial Basis function) untuk klasifikasi dan estimasi

4. Deep Learning
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(1) (2) (3) (4) (5) (6) (7) (8)
1 1. Mampu menjelaskan 1.1 Mampu menjelaskan dasar Diskusi, tugas Ceramah, MyITS [1] 5% /5%
konsep dasar pembe- pembelajaran mesin dan memilih presentasi dan | Classroom [2]

lajaran mesin dan
menyusun algoritma
untuk pemecahan
masalah real

algoritma yang tepat untuk
menyelesaiakn masalah real

diskusi

[T:150/150]
[P:0/0]

Ceramah, dan
diskus
[T:0/0]
[P=0/0]

3]
[4]




1.2 Mampu menyusun algoritma
pembelajaran mesin dengan
konsep unsupervised, Supervised

Diskusi, test, tugas

Ceramah,
presentasi dan
diskusi

MyITS
Classroom
Ceramah, dan

[1]
(2]
3]

10% / 15%

dan proses markov untuk diskus (4]
menyelesaiakan masalah real [T:100/250] [T:0/0]
[P:170/170] [P=0/0]
2. Mampu membuat model | 2.1 Mampu membuat model regresi Tugas, Test, diskusi | Ceramah, MyITS [1] 4% [ 19%
regresi linear maupun linear berganda untuk presentasi dan | Classroom, [2]
nonlinear (pembelajaran permasalahan real diskusi dan diskus [4]
mesin) untuk [T:0/0]
menyelesaiakan masalah [T:100/350] [P=0/0]
real [P=170/340]
2.2. mempu membuat model regresi Tugas, Test, Ceramah, MyITS [1] 8% /27%
logistik untuk mengklasifikasikan Diskusi, ETS presentasi dan | Classroom [2]
obyek ( 2 dan 3 kategori) pada diskusi Ceramah, dan | [3]
kasus real diskus [4]
[T:100/450] | ([T:0/0]
[P:170/510] [P=0/0]
2.3 mampu menyelesaikan Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 10%/ 37%
permasalahan real dengan dan, ETS presentasi dan | Classroom [2]
pendekatan model support vector diskusi Ceramah, dan | [3]
regression atau support vector diskus
machine [T:100/550] [T:0/0]
[P:170/680 ] [P=0/0]
2.4 Mampu membuat prediksi atau Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 8% / 45%
klasifikasi dengan menggunakan dan, ETS presentasi dan | Classroom [2]
metode decision Regression tree diskusi Ceramah, dan | [3]
diskus [4]
[T:100/650] [T:0/0]
[P:170/850] [P=0/0]
3. Mampu menjelaskan 3.1 Mampu menyusun algoritma ANN | Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 5% / 50%
konsep dasar dan untuk klasifikasi biner , ETS presentasi dan | Classroom [2]

kegunaan Artificial neural
network (ANN)

diskusi

Ceramah, dan
diskus

3]
[4]




[T:100/750] [T:0/0]
[P=170/1020] | [P=0/0]
8 Evaluasi Tengah Semester / Ujian Tengan Semester
9 3. Mampu menjelaskan 3.2 Mampu melakukan klasifikasi Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 10% / 60%
konsep dasar dan dengan algoritma Backpropaga- presentasi dan | Classroom [2]
kegunaan Artificial neural tion untuk menyelesaikan masalah diskusi Ceramah, dan | [3]
network (ANN) real diskus
[T:100/850] [T:0/0]
[P=170/1190] | [P=0/0]
10 3.3 Mampu melakukan estimasi Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 7,5% /
dengan algoritna Backpropagation | dan EAS presentasi dan | Classroom [2] 67,5%
untuk menyelesaikan masalah real diskusi Ceramah, dan | [3]
diskus
[T:100/950] [T:0/0]
[P:170/1360] | [P=0/0]
11 3.4 Mampu melakukan klasifikasi Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS [1] 10% /
dengan algoritna Radial Basis presentasi dan | Classroom (2] 77,5%
Function untuk menyelesaikan diskusi Ceramah, dan | [3]
masalah real diskus [4]
[T:100/1050] | [T:0/0]
[P: 170/1530] | [P=0/0]
12 3.5 Mampu melakukan estimasi Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS (1] 7,5% / 85%
dengan algoritna Radial Basis dan EAS presentasi dan | Classroom [2]
Functiion untuk menyelesaikan diskusi Ceramah, dan | [3]
masalah real diskus [4]
[T:100/1050] | [T:0/0]
[P:170/1700] | [P=0/0]
13 3.6 Mampu mengklasifikasikan obyek | Tugas, Test, Diskusi | Ceramah, MyITS (1] 5% / 90%
dengan pendekatan Random dan EAS presentasi dan | Classroom [2]

Forest

diskusi

[T:100/ 1150 ]
[P: 170/1870]

Ceramah, dan
diskus
[T:0/0]
[P=0/0]

3]
[4]




14 | 4. Mampu mengklasifika- 4.1 Mampu menjelaskan konsep dari Tugas, Diskusi dan Ceramah, MyITS [1] 5% / 95%
sikan obyek dengan deep learning dan mampu EAS presentasi dan | Classroom [2]
pendekatan Deep menyelesaaikan masalah real diskusi Ceramah, dan | [3]
Learning dengan pendekatan Deep diskus (4]
Learninng sepeti : RNN, LSTM/GRU [T:100/1250] | [T:0/0]
dan CNN [P:170/2040] |[P=0/0]
15 4.2 Mampu menyelesaaikan masalah | Tugas, Diskusi dan | Ceramah, MyITS (1] 5% / 100%
real dengan pendekatan Deep EAS presentasi dan | Classroom [2]
Learninng sepeti : CNN, DBN dan diskusi Ceramah, dan | [3]
DSN diskus [4]
[T:100/1350] | [T:0/0]
[P=170/2210] | [P=0/0]
16 | Evaluasi Akhir Semester / Ujian Akhir Semester




Matrik Pemetaan CPMK ke CPL

CPMK CPL-1 | CPL-2 | CPL-3 | CPL-4 | CPL-5 | CPL-6 | CPL-7 | CPL-8 | CPL-9

CPMK-1 v V Y Y

CPMK-2 v V v v

CPMK-3 Y v v v

CPMK-4 v \Y v v

Persentase Penilaian
CPMK Test 1 ETS Test 2 EAS Prak Jumlah

CPMK 1 10 0 0 0 5 15
CPMK 2 5 15 0 0 10 30
CPMK 3 0 0 15 15 10 40
CPMK 4 0 0 0 10 5 15
Jumlah 15 15 15 25 30 100




